一個能發掘更具意義循序樣式的探勘流程
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在循序樣式探勘的各種技術中，對於探勘的結果，顯少考慮樣式的可信程度，同時只能得到項目間基本的關聯關係，或是事件發生的前後次序，無法針對產生的序列樣式得到更進一步的資訊。在我們的研究中，針對循序樣式探勘，考量在下個階段會發生的交易，導入信賴度(confidence)過濾規則，並計算產生樣式的時間間隔，使探勘得到的結果更具意義。我們擴展PrefixSpan 演算法[15] ， 發展出E-PrefixSpan 演算法(Expanded PrefixSpanalgorithm)，利用產生頻繁項目序列的過程，也經過信賴度的篩選，記錄其序列中的時間間隔，接著建立映射資料庫，依此不斷遞迴至探勘結束，使探勘的結果不但具有時間訊息，更增加樣式的可信程度。透過實驗結果顯示，與PrefixSpan 相比，E-PrefixSpan 考量信賴度的作法，大量的刪減掉不必要的二階頻繁樣式，不但加快探勘的速度，還能得到樣式中最後一筆交易將在幾天內發生的時間訊息。

